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บทท่ี 3 

ขั้นตอน และ วธิีการดำเนินงาน 

โครงงานเรื่อง  การพยากรณ์ระยะเวลาการอยู่รอดของผู้ป่วยโรคมะเร็งทั่วโลกด้วยการ

เปรียบเทียบแบบจำลองที่เหมาะสมที่สุด เพื่อเผยแพร่ขอ้มูลบนเว็บไซต์ ในบทนีจ้ะมีขั้นตอนและ 

รายละเอียดดังนี ้โดยทำการเปรียบเทียบตัวแบบ 3 ตัวแบบ คือRandom Forest (RF)โมเดลแบบ 

Ensemble ที่สร้างDecision Tree หลาย ๆ ต้นมารวมผลลัพธ์เข้าด้วยกันพยากรณ์ Gradient 

Boosted Trees (GBDT / GBM)โมเดลที่ปรับค่าพารามิเตอร์อย่างต่อเนื่องทีละขั้น เพื่อให้ผลลัพธ์

ใกล้เคียงค่าจริงมากขึ้น Neural Networks (NNs / Deep Learning)แบบจำลองที่เลียนแบบ

โครงสร้างสมองมนุษย์ ใช้ Hidden Layers หลายชั้นในการเรียนรู ้และนำมาเปรียบเทียบ

ประสิทธิภาพของตัวแบบ โดยใช้ค่า RMSE และ MAE เป็นตัวเปรียบเทียบ จากนั้นทำการนำตัว

แบบที่ได้ไปทำการพัฒนาเว็บไซต์ สำหรับการแสดงผล 

3.1 การวเิคราะห์ข้อมูลด้วย CRISP-DM 

 กระบวนการวิเคราะห์ข้อมูลด้วย Cross-Industry Standard Process for Data Mining 

หรือ CRISP-DM พัฒนาขึ้นปีในปี ค.ศ. 1996 เป็นขั้นตอนการทำเหมืองข้อมูลที่ได้รับการ

ยอมรับใน ระดับ สากล ประกอบด้วย 6 ขั้นตอนหลัก ดังนี้ 

3.1.1 กระบวนการศึกษาทำความเข้าใจธุรกิจ (Business Understanding) 

 ขั้นตอนนีเ้ป็นการทำความเข้าใจปัญหาและเป้าหมายเชิงธุรกิจของโครงงาน รวมถึงการ

กำหนดขอบเขตและวัตถุประสงค์ของการนำเทคนิคการทำเหมอืงข้อมูล (Data Mining) มาช่วย

สนับสนุนการตัดสินใจเชิงกลยุทธ์ด้านสาธารณสุขและการวางแผนการรักษาโรคมะเร็งใน

อนาคต 

3.1.2 ทำความเข้าใจข้อมูล (Data Understanding) 

ขั้นตอนนี้เป็นการจัดเก็บ รวบรวม และตรวจสอบความถูกต้องของข้อมูล เพื่อทำความเข้าใจ

คุณลักษณะของขอ้มูลที่นำมาใช้ในการวิเคราะห ์รวมถึงการพจิารณาว่าจะใช้ขอ้มูลทั้งหมดหรือ
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บางส่วนการดำเนินการให้สอดคล้องกับวัตถุประสงค์ของการพยากรณ์ระยะเวลาการอยู่รอด

ของผู้ป่วยโรคมะเร็ง 

ผ ู ้ศ ึกษาทำการรวบรวมข ้อม ูลผ ู ้ป ่ วยโรคมะเร ็ งจากเว ็บ ไซต ์  Kaggle 

(https://www.kaggle.com) ซึ่งเป็นแหล่งข้อมูลสาธารณะ (Open Data) ที่เผยแพร่ข้อมูล

สำหรับการวิเคราะห์ทางด้านสุขภาพและชีวการแพทย์ ข้อมูลที่ใช้ประกอบด้วยประมาณ  

50,000 รายการ และมี 15 ตัวแปร โดยครอบคลุมข้อมูลประชากร พฤติกรรมเสี่ยง ปัจจัย

สิ่งแวดล้อม และข้อมูลทางการแพทย์ของผูป้่วย  

 
ภาพท่ี 3.1 หนา้เว็บไซต์ kaggle.com  

(ที่มา : https://www.kaggle.com/datasets/zahidmughal2343/ 

global-cancer-patients-2015-2024) 

3.1.3 การทำเตรยีมข้อมูล (Data Preparation) 

ทำการกลั่นกรองข้อมูล (Data Cleaning) โดยข้อมูลบางส่วนอาจมีความผิดพลาด

หรือขาดหาย จึงจำเป็นต้องดำเนินการทำความสะอาด เช่น การลบข้อมูลที่ขาด , การเติมค่าที่

หายไป, การแปลงข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบที่เหมาะสม และการตัดข้อมูลที่ไม่จำเป็นออก เพื่อให้

ข้อมูลมีความถูกต้องและสมบูรณ์สำหรับการวิเคราะห์ 

https://www.kaggle.com/
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ภาพท่ี 3.2 (ชุดข้อมูล Global Cancer Patients 2015–2024) 

 

3.1.4 การสร้างตัวแบบ (Modeling) 

3.1.4.1 การสร้างตัวแบบการพยากรณ์ โดยใช้เทคนิคต้นไม้สุ่ม (Random Forest) 

การสร้างตัวแบบการพยากรณ์ ด้วยเทคนิค Random Forest จะดำเนินการผ่านโปรแกรม 

RapidMiner โดยมีขั้นตอนดังนี้ 

1.  นำเข้าชุดข้อมูลที่ผ่านการเตรยีมความพร้อมแล้ว (Retrieve Data) 

2. เลือกปัจจัยที่จำเป็นสำหรับการพยากรณ์ (Select Attribute) 

3. แปลงข้อมูลบางส่วนเพื่อที่จะนำไปใช้ในโมเดล  

4. กำหนดบทบาทของตัวแปร (Set Role) โดยใหต้ัวแปรระยะเวลารอด 

ชีวติ (Survival Years) เป็นตัวแปรเป้าหมาย (Label) 

5. นำข้อมูลสว่นฝกึสอนเข้าสู่โอเปอเรเตอร์ Random Forest เพื่อให้ระบบ 

เรียนรู้และสรา้งแบบจำลอง 

6. นำแบบจำลองที่ได้ไปเชื่อมตอ่กับโอเปอเรเตอร์ Apply Model ร่วมกับ 

ข้อมูลสว่นทดสอบ เพื่อพยากรณ์ผลลัพธ์ 

7 .  ป ระ เม ิ นความแม ่ นย ำแล ะหาค ่ าคว ามค ล าด เ คล ื ่ อ น ด ้ ว ย

โอเปอเรเตอร์Performance (Regression)โดยใช้ ค่าความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย (MAE) และ 

ค่าความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ยราก(RMSE) 
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3.1.4.2 การสร้างตัวแบบการพยากรณ์ โดยใช้เทคนิคต้นไม้การตัดสินใจแบบไล่

ระดับ (Gradient Boosted Trees) การสรา้งตัวแบบการพยากรณ์ ด้วยเทคนิค Gradient Boosted 

Trees จะดำเนนิการผ่านโปรแกรม RapidMiner โดยมีขั้นตอนดังนี้ 

1. นำเข้าชุดข้อมูลที่ผ่านการเตรยีมความพร้อมแล้ว (Retrieve Data) 

2. เลือกปัจจัยที่จำเป็นสำหรับการพยากรณ์ (Select Attribute) 

3. แปลงข้อมูลบางส่วนเพื่อที่จะนำไปใช้ในโมเดล 

4. กำหนดบทบาทของตัวแปร (Set Role) โดยใหต้ัวแปรระยะเวลารอดชีวติ 

(Survival Years) เป็นตัวแปรเป้าหมาย (Label) 

5. นำข้อมูลเข้าสู่โอเปอเรเตอร์ Gradient Boosted Trees ซึ่งอัลกอริทึมจะ

ทำการสร้างต้นไม้การตัดสินใจและปรับปรุงค่าความผิดพลาด (Error) อย่างต่อเนื่องทีละ

ขั้นตอน 

6. นำแบบจำลองที่ได้ไปเชื่อมต่อกับโอเปอเรเตอร์ Apply Model ร่วมกับ

ข้อมูลสว่นทดสอบ เพื่อพยากรณ์ผลลัพธ์ 

7. ประเมินความแม่นยำและหาค่าความคลาดเคลื่อนด้วยโอเปอเรเตอร์ 

Performance (Regression) โดยใช้ ค่าความคลาดเคลื ่อนสัมบูรณ์เฉลี่ย (MAE) และ ค่า

ความคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ยราก (RMSE) 

3.1.4.3 การสร้างตัวแบบการพยากรณ์ โดยใช้เทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม 

(Neural Network : NN) การสร้างตัวแบบการพยากรณ์ ด้วยเทคนิค Neural Network จะ

ดำเนนิการผ่านโปรแกรม RapidMiner โดยมีขั้นตอนดังนี้ 

1.   นำเข้าชุดข้อมูลที่ผ่านการเตรยีมความพร้อมแล้ว (Retrieve Data) 

2.   เลือกปัจจัยที่จำเป็นสำหรับการพยากรณ์ (Select Attribute) 

3.   แปลงข้อมูลบางส่วนเพื่อที่จะนำไปใช้ในโมเดล 

4.   กำหนดบทบาทของตัวแปร (Set Role) โดยใหต้ัวแปรระยะเวลารอด 

ชีวติ (Survival Years) เป็นตัวแปรเป้าหมาย (Label) 

5. นำชุดข้อมูลที่ผ่านการเตรยีมความพร้อมเข้าสู่โอเปอเรเตอร์ Neural  
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Networkซึ่งจำลองการทำงานของโครงข่ายประสาทในสมองมนุษย์กำหนดจำนวนชั้นซ่อน 

(Hidden Layers) และรอบการเรียนรู้ (Training Cycles) เพื่อให้แบบจำลองสามารถเรียนรู้

ความสัมพันธ์ที่ซับซ้อนของปัจจัยเสี่ยงตา่ง ๆ 

6. ทดสอบการพยากรณ์ (Apply Model): นำโมเดลที่ฝึกสอนเสร็จแล้วไป

ใชพ้ยากรณ์ (Predict) ค่าจากชุดข้อมูลทดสอบ 

7. แสดงผลการวัดประสิทธิภาพ (Performance) วัดค่าความแม่นยำใน

การพยากรณ์ด้วยตัวชี้วัดทางสถิต ิ(RMSE, MAE, )เพื่อดูความคลาดเคลื่อนของตัวเลขระยะเวลา

ทีพ่ยากรณ์ ได้ 

3.1.4.4 การสร้างและปรับใช้แบบจำลองสำหรับการพยากรณ์ด้วยภาษา Python 

หลังจากได้ผลสรุปว่าโมเดลใดมีประสิทธิภาพดีที่สุดจากโปรแกรม RapidMiner ผู้ศึกษาได้นำ

อัลกอริทึมที่เหมาะสมที่สุดมาดำเนินการตอ่ ดังนี้ 

1. นำอ ัลกอร ิท ึม Random Forest Regressor มาพ ัฒนาเช ิงล ึก 

(Implementation) โดยใช้ภาษา Python ร่วมกับไลบรารีสำหรับการเรียนรู้ของเครื่อง (scikit-

learn) 

2. ทำการเขียนโปรแกรมสำหรับฝึกสอนแบบจำลองอีกครั้งและบันทึก

แบบจำลองนัน้เป็นไฟล์ (เชน่ .pkl หรอื .joblib) 

3. เชื่อมตอ่แบบจำลองเข้ากับระบบเว็บไซต์ (Web Application)  

4. ระบบที่พัฒนาด้วย Python จะทำหน้าที่รับค่าพารามิเตอร์ปัจจัยเสี่ยง

ของผู้ป่วยที่ส่งมาจากหน้าเว็บไซต์ ทำการประมวลผลการพยากรณ์ และส่งค่าผลลัพธ์ (จำนวน

ปีที่คาดว่าจะรอดชีวติ) กลับไปแสดงผลบนหนา้เว็บไซต์ได้แบบเรียลไทม์ 

 

3.1.5 การวัดประสิทธิภาพของโมเดล 

หลังจากที่ได้ทำการสรา้งแบบจำลองการพยากรณ์ระยะเวลาการอยู่รอดของผูป้่วยมะเร็ง

ด้วยเทคนิคทั้งสามแบบ ได้แก่ แบบจำลองโครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Network : 

ANN) แบบจำลองแรนดอมฟอเรสต์ (Random Forest : RF) และแบบจำลองต้นไม้เสริมกำลัง

แบบไล่ระดับ (Gradient Boosted Trees : GBT)  
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ผู้ศึกษาได้ทำการประเมินประสิทธิภาพของแต่ละแบบจำลองเพื่อเปรียบเทียบความ

แม่นยำของการพยากรณ์ โดยใช้ตัวชี ้ว ัดหลักในงานวิเคราะห์เชิงพยากรณ์แบบถดถอย 

(Regression) ได้แก่ ค่าเฉลี่ยของรากที่สองของกำลังสองของความคลาดเคลื่อน (Root Mean 

Square Error : RMSE) และค่าเฉลี่ยของความคลาดเคลื่อนสัมบูรณ์ (Mean Absolute Error : 

MAE) ซึ่งใช้ในการวัดระดับความแตกต่างระหว่างค่าที่โมเดลพยากรณ์ได้กับค่าจริง โดยค่าที่

น้อยกว่าจะบ่งชีว้่าโมเดลมีความแมน่ยำสูงกว่า 

ตารางที่ 3.1 แสดงข้อมูลเปรียบเทียบค่าความแม่นยำของโมเดลพยากรณ์ 

เทคนิค  RMSE MAE 

Random Forest  1.082 0.930 

Gradient Boosted Tree  1.176 0.998 

Neural Network  2.889 2.498 

 

3.1.6 การนำตัวแบบไปใช้งานจริง (Deployment) 

การนำโมเดลที ่ผ่านการพัฒนา และเปรียบเทียบมาใช้งานจริง มีการดำเนินการ

ดังตอ่ไปนี ้ 

1) การเลือกตัวแบบที ่เหมาะสม จากการวิเคราะห์ตัวแบบด้วยโปรแกรม 

RapidMiner ได้ทำการเปรียบเทียบค่าความ คลาดเคลื่อน (Error) ของตัวแบบทั้ง 3 ตัวแบบ และ

เลือกตัวแบบที่มคี่าความคลาดเคลื่อนต่ำ ที่สุดโดยใช้เกณฑ์ Mean Absolute Error (MAE), Root 

Mean Squared Error (RMSE) 

 2) การพยากรณ์และประยุกต์ใชง้าน ตัวแบบที่ได้รับการเลือกจะถูกนำมาใช้ใน

การพยากรณ์ข้อมูลในอนาคต โดยอาศัย ข้อมูลจากชุดข้อมูลใหม่ เพื่อสร้างผลลัพธ์ที่มีความ

แมน่ยำและสอดคล้องกับเป้าหมาย ที่กำหนดไว้ 
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3.2 Context Diagram 

 
ภาพท่ี 3.3 ภาพของ Context Diagram  

จากแผนภาพกระแสข้อมูลระดับ 0 (Context Diagram) แสดงภาพรวมการทำงานของ

ระบบการพยากรณ์ระยะเวลาการอยู่รอดของผูป้่วยโรคมะเร็ง มีสว่นเกี่ยวข้องกับระบบ 2 กลุ่ม

หลัก ได้แก่ ผู้ใช้งานทั่วไป (User) และผู้ดูแลระบบ (Admin) โดย ผู้ใช้งานทั่วไปจะทำการส่ง

ข้อมูลการสมัครสมาชิก ข้อมูลการล็อกอินเข้าสู่ระบบ รวมถึงข้อมูลปัจจัยเสี่ยงและประวัติของ

ผูป้่วยเข้าสูร่ะบบ เพื่อใช้เป็นคำสั่งพยากรณ์ จากนั้นระบบจะประมวลผลผ่านแบบจำลองโมเดล

พยากรณ์ และส่งผลลัพธ์การพยากรณ์เป็นจำนวนปีที่รอดชีวติ พร้อมดว้ยข้อมูลสถิติในรูปแบบ

กราฟ ในขณะเดียวกัน ผู้ดูแลระบบจะส่งข้อมูลล็อกอินเข้าสู่ระบบและมีสิทธิ์ส่งข้อมูลไฟล์ชุด

ข้อมูลผู้ป่วยแบบกลุ่ม (ไฟล์ CSV) เข้าสู่ระบบเพื่อปรับปรุงขอ้มูล ซึ่งระบบจะทำการประมวลผล

และส่งสถานะการนำเข้าข้อมูล หนา้การจัดการผูป้่วย และหนา้กราฟสรุปสถิติภาพรวมกลับไป

แสดงผลใหผู้ดู้แลระบบทราบ  
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3.3 ER-Diagram 

 

 
ภาพท่ี 3.4 ภาพของ ER-Diagram 

จากแผนภาพ โครงสร้างฐานข้อมูลของระบบประกอบด้วย 2 ตารางหลัก ได้แก่ ตาราง 

users สำหรับจัดเก็บข้อมูลบัญชีผู้ใช้ทั่วไปและบัญชีผู้ดูแลระบบ และตาราง  Predictions  ใช้

สำหรับเก็บข้อมูลผลลัพธ์การพยากรณ์ เวลาพยากรณ์ ของผู้ป่วยแต่ละคน โดยแต่ละตารางจะ

มีความสัมพันธ์เชื่อมโยงกันผา่นรหัส USER (user_id) เพื่อให้ใช้สำหรับดึงขอ้มูลการพยากรณ์ 
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3.4 Data Flow Diagram Level 0 

 
ภาพท่ี 3.5 ภาพของ Data Flow Diagram Level 0 

ตารางท่ี 3.2 แสดงคำอธิบายการประมวลผลของโปรเซส 1.0 : ตรวจสอบการเข้าสู่ระบบ 

Process Description 

System การพยากรณ์ระยะเวลาการอยู ่รอดของ

ผูป้่วยโรคมะเร็งทั่วโลกด้วยการ เปรียบเทียบ

แบบจำลองที ่เหมาะสมที ่สุดเพื ่อเผยแพร่

ข้อมูลบนเว็บไซต์ 

DFD number 1.0 

Process name ตรวจสอบการเข้าสู่ระบบ 

Input data flows ข้อมูลผูใ้ช้และรหัสผ่าน   

Output data flows ข้อมูลสทิธิ์การเข้าใช้งานระบบ 

Data stores user ข้อมูลผู้ใช ้

Description ตรวจสอบข้อมูลชื ่อผู ้ใช้และรหัสผ่านของ

ผู้ใช้งานหรือผู้ดูแลระบบ โดยจะทำการ หาก

ข้อมูลถูกต้องจะอนุญาตให้เข้าสู่ระบบและ

กำหนดสทิธิ์การใชง้านตามประเภทของผู้ใช้ 
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ตารางท่ี 3.3 แสดงคำอธิบายการประมวลผลของโปรเซส 2.0 : เข้าชมเว็บไซต์ 

Process Description 

System การพยากรณ์ระยะเวลาการอยู ่รอดของ

ผูป้่วยโรคมะเร็งทั่วโลกด้วยการ เปรียบเทียบ

แบบจำลองที ่เหมาะสมที ่สุดเพื ่อเผยแพร่

ข้อมูลบนเว็บไซต์ 

DFD number 2.0 

Process name เข้าชมเว็บไซต์ 

Input data flows สามารถเข้าชมเว็บไซต์ 

Output data flows สามารถแก้ไข เพิ่มลบข้อมูลผู้ป่วย สามารถ

แก้ไขข้อมูลผู้ใช้ สามารถดาวน์โหลดข้อมูล

ผู ้ป่วย ข้อมูลเกี ่ยวกับโรคมะเร็ง สามารถ

พยากรณ์ข้อมูลทั้งหมด สามารถอัพโหลดชุด

ข้อมูลผู้ป่วย แก้ไขข้อมูลแอดมนิ 

Data stores user ฐานขอ้มูล ข้อมูลผู้ป่วย 

Description กระบวนการที ่ผ ู ้ใช ้งานหรือผู ้ดูแลระบบ

สามารถเข้าถึงระบบผ่านเว็บไซต์ เพื่อทำ

การจัดการข้อมูลต่าง ๆ เช่น การเพิ่ม แก้ไข 

หรือลบข้อมูลผู ้ป่วย การอัปโหลดข้อมูล

ผู้ป่วยรวมถึงการส่งคำสั่งพยากรณ์ข้อมูล

ผู ้ป่วย โดยระบบจะทำการเรียกใช้ข ้อมูล

จากฐานข้อมูลเพื่อนำมาแสดงผลให้ผู้ใช้งาน

สามารถเข้าถึงขอ้มูลได ้
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ตารางท่ี 3.4 แสดงคำอธิบายการประมวลผลของโปรเซส 3.0 : ข้อมูลการพยากรณ์ 

Process Description 

System การพยากรณ์ระยะเวลาการอยู ่รอดของ

ผูป้่วยโรคมะเร็งทั่วโลกด้วยการ เปรียบเทียบ

แบบจำลองที ่เหมาะสมที ่สุดเพื ่อเผยแพร่

ข้อมูลบนเว็บไซต์ 

DFD number 3.0 

Process name ข้อมูลการพยากรณ์ 

Input data flows ข้อมูลผู้ป่วย ข้อมูลโมเดลพยากรณ์ 

Output data flows ข้อมูลการพยากรณ์ 

Data stores user ข้อมูลการพยากรณ์ โมเดลพยากรณ์  

ข้อมูลผู้ป่วย 
 

Description กระบวนการประมวลผลการพยากรณ์

ระยะเวลาการอยู่รอดของผู้ป่วยโรคมะเร็ง 

โ ดยระบบจะนำข ้ อม ู ลผ ู ้ ป ่ ว ย เ ข ้ าส ู่

แบบจำลองการพยากรณ์ที ่จ ัดเก็บไว้ใน

ระบบ เพื่อทำการคำนวณและสร้างผลลัพธ์

การพยากรณ์ จากนั้นจะจัดเก็บข้อมูลผล

การพยากรณ์และแสดงผลลัพธ์ให้ผู้ใช้งาน

สามารถตรวจสอบได้ 
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ตารางท่ี 3.5 แสดงคำอธิบายการประมวลผลของโปรเซส 4.0 : ข้อมูลวเิคราะหส์ถิต ิ

Process Description 

System การพยากรณ์ระยะเวลาการอยู ่รอดของ

ผูป้่วยโรคมะเร็งทั่วโลกด้วยการ เปรียบเทียบ

แบบจำลองที ่เหมาะสมที ่สุดเพื ่อเผยแพร่

ข้อมูลบนเว็บไซต์ 

DFD number 4.0 

Process name ข้อมูลวเิคราะหส์ถิต ิ

Input data flows ข้อมูลการพยากรณ์ ข้อมูลประสิทธิภาพของ

โมเดล 

Output data flows ข้อมูลสถิติของผู ้ป ่วยโรคมะเร ็ง ข้อมูล

ประส ิทธ ิภาพของโม เดล  ข ้อม ูลการ

พยากรณ์ 
 

Data stores user ข้อมูลการพยากรณ์  ประสิทธิภาพโมเดล 
 

Description กระบวนการวิเคราะห์และแสดงผลข้อมูล

เชิงสถิติที่เกี่ยวข้องกับการพยากรณ์ เช่น 

จำนวนผู ้ป ่วย และค่าประสิทธิภาพของ

แบบจำลอง นำเสนอในรูปแบบกราฟหรือ

สถิต ิเพื่อให้ผู้ใชง้านสามารถวิเคราะห์ข้อมูล

ได้ง่ายขึ้น 
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3.6 การออกแบบเว็บไซต์ 

 3.7.1 การออกแบบ Wireframe หนา้จอเว็บไซต์ 

1) หนา้แรกของเว็บไซต์แสดงเมนูต่างๆของหนา้เว็บ 

 
ภาพท่ี 3.6 แสดงโครงร่างการออกแบบหน้าแรกของเว็บไซต์ 

2) หนา้แสดงขอ้มูล วัตถุประสงค์ ที่มาและความสำคัญ  

 
ภาพท่ี 3.7 แสดงโครงร่างการออกแบบหน้าที่มาและความสำคัญ 

3) หนา้ Dashboard แสดงผลการพยากรณ์ระยะเวลาอยู่รอดของผู้ป่วย 
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ภาพท่ี 3.8 แสดงโครงร่างการออกแบบหน้าผลการวิเคราะห์ขอ้มูล 

 

4) หนา้แสดงขอ้มูลผู้จัดทำ 

 
ภาพท่ี 3.9 แสดงโครงร่างการออกแบบหน้าข้อมูลผูจ้ัดทำ 
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5) หนา้เข้าสู่ระบบ 

 
ภาพท่ี 3.10 แสดงโครงรา่งการออกแบบหน้าเข้าสู่ระบบ 
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3.6 บทสรุป  

จากกระบวนการดำเนินงานในบทนี้ ได้อธิบายขั ้นตอนการพัฒนาระบบพยากรณ์

ระยะเวลาการอยู่รอดของผู้ป่วยโรคมะเร็ง โดยเริ่มจากการศึกษาและเตรียมข้อมูลผู้ป่วยให้

เหมาะสมสำหรับการวิเคราะห์ จากนั้นนำกระบวนการ CRISP-DM มาใช้เป็นแนวทางในการ

ดำเนินงาน ตั้งแต่การทำความเข้าใจข้อมูล การเตรียมข้อมูล การสร้างแบบจำลอง และการ

ประเมินผลในการสร้างแบบจำลอง ผู้วิจัยได้ประยุกต์ใช้เทคนิค  Machine Learning ได้แก่ 

Random Forest, Gradient Boosted Tree และ Neural Network เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพ

ของแบบจำลอง โดยใช้ตัวชี้วัด RMSE และ MAE ในการประเมินผล จากผลการทดลองพบว่า 

Random Forest ให้ค่าความคลาดเคลื่อนต่ำที่สุด จึงถูกเลือกเป็นแบบจำลองหลัก และนำไป

ประยุกต์ใชใ้นระบบเว็บไซต์เพื่อพยากรณ์ระยะเวลาการอยู่รอดของผูป้่วย พร้อมแสดงผลข้อมูล

ในรูปแบบ Dashboard เพื่อช่วยสนับสนุนการวิเคราะหไ์ด้อย่างมปีระสิทธิภาพ 

 

  


